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Introducción 

En este curso abordaremos los grandes modelos de lenguaje desde una perspectiva tanto 
teórica como práctica. Con respecto a la perspectiva teórica, nos dedicaremos a motivar y 
presentar las nociones básicas que subyacen al funcionamiento de los grandes modelos de 
lenguaje: la semántica de vectores, la arquitectura general de las redes neuronales, los 
fundamentos del mecanismo de atención y los transformers. Esperamos que esto siente las 
bases para aproximarse a la comprensión de cómo es el funcionamiento de un modelo de 
lenguaje. Con respecto a la perspectiva práctica, en la tercera clase haremos una presentación 
de las principales técnicas de prompting o ingeniería de instrucciones. Esta área consiste en el 
estudio de los métodos para interactuar con los modelos y resulta clave para obtener 
resultados precisos y relevantes. En esa clase veremos técnicas como Zero-Shot y Few-Shot, 
es decir, la interacción sin ejemplos previos o solo con algunos respectivamente, así como 
Retrieval Augmented Generation (RAG), es decir, la combinación de generación de texto y 
recuperación de información, y Chain of Thought, o la estructuración del razonamiento del 
modelo de modo tal que permita resolver problemas complejos y mejorar la calidad de las 
respuestas. El curso está orientado a estudiantes y egresados y egresadas de la carrera de 
Letras y carreras afines. No se presupondrán conocimientos previos. 

Objetivos 

Con este curso, esperamos que los y las estudiantes alcancen los siguientes objetivos: 

● Comprender los conceptos fundamentales del procesamiento del lenguaje natural 
basado en redes neuronales. 

● Familiarizarse con los mecanismos internos de aprendizaje profundo que subyacen a 
los modelos de lenguaje. 

● Conocer y aplicar estrategias de ingeniería de instrucciones (prompt engineering) para 
interactuar con grandes modelos de lenguaje. 

Contenidos 
 
Clase 1: Nociones básicas de redes neuronales para el procesamiento del lenguaje natural 

Tokenización, embeddings estáticos; el perceptrón; arquitectura básica de redes 
neuronales; funciones de activación; backpropagation. 

 
Clase 2: Grandes y pequeños modelos de lenguaje 

Mecanismo de atención; transformers; embeddings posicionales; similitudes y 
diferencias entre modelos de lenguaje. 

 
Clase 3: Prompt engineering 



Hiperparámetros de los modelos de lenguaje; prompting: Zero-Shot, Few-Shot, RAG, 
Chain of Thought y otros. 
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Recursos computacionales  

● Chatbot Arena: https://lmarena.ai/   
● Embedding Projector: https://projector.tensorflow.org/  
● Fasttext: https://fasttext.cc/  
● Github (repositorios): https://github.com/ 
● Google Colab: https://colab.google/ 
● Huggingface (repositorios): https://huggingface.co/ 
● Jupyter notebook: https://jupyter.org/ 
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● Kagle (repositorios): https://www.kaggle.com/ 
● Keras (librería de Python): https://keras.io/  
● LangChain: https://www.langchain.com/  
● NLTK (librería de Python): https://www.nltk.org/ 
● Numpy: https://numpy.org/ 
● Pandas (librería de Python): https://pandas.pydata.org/ 
● Python: https://www.python.org 
● Pytorch (librería de Python): https://pytorch.org/  
● Scikitlearn (librería de Python): https://scikit-learn.org/stable/  
● Space de Llama-2-7b en Huggingface: 

https://huggingface.co/spaces/huggingface-projects/llama-2-7b-chat  
● Spacy (librería de Python): https://spacy.io/ 
● Stanza (librería de Python): https://stanfordnlp.github.io/stanza/  
● TensorFlow (librería de Python): https://www.tensorflow.org/?hl=es  
● Transformer explainer: https://poloclub.github.io/transformer-explainer/ 
● Word2vec: https://www.tensorflow.org/text/tutorials/word2vec  

 
Cronograma de clases 

Clase Temas Docente 

Clase 1 
Nociones básicas de redes 
neuronales para el 
procesamiento del lenguaje 
natural 
 
Martes 15/4 

Parte 1 
Tokenización, embeddings 
estáticos 

Fernando Schiaffino 

Parte 2 
el perceptrón; arquitectura 
básica de redes neuronales; 
funciones de activación; 
backpropagation 

Julia Milanese 

Clase 2 
Grandes y pequeños 
modelos de lenguaje 
 
Martes 22/4 

Parte 1 
Mecanismo de atención; 
transformers; embeddings 
posicionales 

Fernando Schiaffino 

Parte 2 
Similitudes y diferencias 
entre modelos de lenguaje 

Fernando Carranza 

Clase 3 
Prompt engineering 
 
Martes 29/4 

Parte 1 
Hiperparámetros de los 
modelos de lenguaje; 
prompting: Zero-Shot; 
Few-Shot 

Fernando Carranza 

Parte 2 
Prompting: RAG, Chain of 
Thought y otros 

Julia Milanese 
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